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团队介绍

ppd小试牛刀

1.金融风控领域的从业者

2.金融风控领域算法探索践行者

• 蚂蚁金服--支付风险识别 TOP1

• 中国银联--信贷逾期预测 TOP2

• 融360--拒绝推断 TOP3

• 信也科技--现金流预测 TOP4

• 也有其他竞赛多次top3经历

最终得分：0.81395

排名：3

与第一名差距：0.00073

与第二名差距：0.00015

赛题理解 特征工程 算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解

任务目标：根据图节点基础特征群X，以及节点有向边edge，预测用户是否欺诈

数据表： a.节点特征表：X b.节点之间的关联关系：edge

特征工程 算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解

主办方提供了风控场景的非常经典的图数据，这也是我们日常风控工作中需要
处理面对的一类数据。关于此类数据的处理，我们日常工作中有两种思路：

基于图数据，人工衍生传统的关联
类特征，用聚合的方法将关联类用户
的信息表示出来，再用传统模型建模

基于图数据，利用主流图深度学习算
法，例如GCN等传统算法，以及可以学
习不同边类型权重的异构图和可以学习
不同时间段节点信息的动态图等

VS

• 衍生出来的特征更加有业务含义，
模型学习到什么信息可以心中有数

• 可以让模型同时学习出不同边类型、
不同时间窗的关联用户的关联特征，
基础统计特征就可以表示出关联用
户的风险信息。

• 关于特征的想象力有多远我们就能
走多远

• 无需过多的衍生特征，对关联用户
特征学习出不同的特征加权权重，
可以得到比基础统计特征更高的模
型精度

• 不同的网络结构可以学习出不同边
类型，不同时间窗下的关联用户信
息。

• AI可以打败人工，AI的创造力无法
想象

特征工程 算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解

EDA: 到底什么对预测用户欺诈重要？

对原始特征群X的分析：

特征工程 算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解

EDA: 到底什么对预测用户欺诈重要？

对关联关系：

作为联系人类型： 自填联系人类型：

特征工程 算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解

EDA: 到底什么对预测用户欺诈重要？

对关联关系：

作为联系人时间： 自填联系人时间：

特征工程 算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解 特征工程

• 依托于高质量图数据，构造了线下cv 评估方式，不管是初赛还是复赛，线上评分和
线下同增减。

• 全面的特征体系框架 A-->B，对A聚合B信息

B-->A，对B聚合A信息

B<---A<---C,对B聚合C信息

A-->B<---C,对A聚合C信息

B<---A--->C,对B聚合C信息

A-->B--->C,对A聚合C信息

A对B信息聚合：

• 关联类型，关联时间，B的
X信息，B的背景节点信息

• 信息交叉，如关联类型与关
联时间交叉

聚合方式：
max,min,mean,nunique,std,count
,sum等

算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解 特征工程

基于5fold lightgbm，我们评估了所构造特征的线下cv评分

算法设计 方案总结



团队介绍 赛题理解 特征工程 算法设计

思路1：基于传统特征，构建5-folds lightgbm模型

方案总结



团队介绍 赛题理解 特征工程 算法设计

思路2：基于深度图算法，构建预测模型

基于传统特征构造方式，我们训练了lgb模型，

对于数据有了较深的理解和认识，我们认为深度

图算法，需要在以下几个环节设计方案：

• 原始特征X缺失值（-1）处理

• 不同边类型、不同时间窗口信息差异化

• 关联到的背景节点如何使用

GraphSAGE (NeighborSampler)

方案总结



团队介绍 赛题理解 特征工程 算法设计

思路2：基于深度图算法，构建预测模型

GraphSAGE (NeighborSampler)处理方法：

方案总结

a.缺失值处理： b.边属性、时间信息，与背景节点信息处理：



团队介绍 赛题理解 特征工程 算法设计

模型融合

方案总结

方法2：lgb评分当特征加入X里，再GraphSAGE 方法1：GraphSAGE最优模型和lgb最优模型融

lgb_res

X

0.8524

GraphSAGE 0.8501edge

lgb_res

edge

0.8524

GraphSAGE 0.8526

单折结果：加权融合单折结果：

lgb_res

Graphsage

0.8524

0.8529

0.8321

0.85:0.15

Hard for me online



团队介绍 赛题理解 特征工程 算法设计 方案总结

优点：
➢ 最终线上方案使用了LGB单模型，模型应用起来方便简单，
且特征构造的可扩展性极强

➢ 对整体数据有较深的理解，构造了全面的特征体系框架。

➢ 依托于高质量的图数据，构造出线上线下同增减评估方法

缺点：
➢ 最对深度网络设计缺乏创造力，导致最终结果还未到最优层面
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